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Kdy zakladni “fekni mi" nestaci?

 ZAkladni prompty jsou skvelé pro rychlé informace, ale co kdyz
potrebujeme:

7 Vyresit komplexnéjsi problém s vice kroky?
/ Zajistit vysSi presnost a snizit riziko chyb?
7 Aby Al sama zkontrolovala a vylepsila svuj vystup?

’ Aby Al pracovala s aktudalnimi informacemi nebo specifickymi
dokumenty?



3. Chain of Thought (CoT)

’ Model generuje myslenkovy postup krok za krokem (fetézec
mezilehlych Gvah) predtim, nez sdéli konecnou odpoveéd. Misto
okamzité odpovédi se model ,zamysli nahlas”.

/ Proc "Retézec myslenek'?

’ Protoze model generuje sérii (Fetézec) mezilehlych Gvanh, dilcich
zGvéru nebo vypoctu.

’ Tyto jednotlivé 'mysSlenky’ na sebe logicky navazuji a spolecné
tvori cestu k resen.



Analogie s lidskym feSenim problému

' Kdéz zGk/student fesi slozitou matematickou slovni Glohu
nebo pise argumentacni esej, obvykle:

’ Analyzuje problém: Co se po mné chce? Co zndm?
’ Rozklddda ho na mensi Casti: Jaké dilci kroky musim udélat?

' Postppuﬂe krok za krokem: Resi jednotlivé ¢asti, odvozuje
mezivysledky.

7 Sklada dilci vysledky dohromady: Dochdzi k findlnimu reseni.

/ (IdedlIné) Prezentuje svUj postup: Ukazuije, jak k vysledku
dospel.



Analogie s lidskym feSenim problému

£ CoT vede Al k podobnému chovani:

ZModel se nesnazi 'uhodnout” odpovéed na komplexni
otazku jednim skokem.

& Misto toho je veden k tomu, aby si problém strukturoval a
postupné ho "odpracoval.



Analogie s lidskym FfeSenim problému

& ZlepsSeni presnosti u komplexnich dloh:

2 U Uloh vyzaduijicich vice krokd uvazovani (matematika, logika,
pldnovani, porozumeéni slozitym textim) CoT vyrazné zvysuje sanci
na spravny vysledek.

Z Al modely, i ty velmi pokrocCilé, mohou udélat chybu, pokud se

snazi na slozitou otdzku odpovedét prilis rychle a primo. CoT jim
dava "prostor na premyslent.



Analogie s lidskym feSenim problému

7 Veétsi transparentnost a srozumitelnost:

7 Vy (i vasi zaci) vidite, jak Al k odpovédi dospéla.

»Umoznuje to Iépe odhalit pripadné chyby v logice Al nebo
nespravné mezikroky.

’ Didaktickd hodnota:

» Ukdzka "spradvného’ myslenkového postupu muze slouzit jako
vzor pro studenty.

" Muzete s zaky analyzovat jednotlivé kroky Al a diskutovat o
nich.



Sebe-reflexe (Self-Reflection)
—-Cotoje?

’ Princip: Model nejprve vygeneruje odpoved a poté ji sim
vyhodnoti a pripadné opravi. Iterativni smycka.

/ LiSi se: Aktivace az po prvnim pokusu, model si klade otazky
ke kvalite.

7 Zlepsuje: Odhaleni chyb, doplnéni informaci, presnejsi vystup.
’Halucinace: Snizeni rizika diky sebekontrole.

/ Scéndre: Al jako "student” (pise, hodnoti, opravuje), Al jako
"tutor” (vysvétluje, hodnoti vysvétleni, vylepsuje).



Jak to vypada v praxi a klicovy rozdil
bez CoT

2 Bez CoT (Zero-shot na slozitou otézku):

2 Uzivatel: "Petr ma 5 jablek, Eva mu da 2x vice jablek, nez ma
Petr. Poté Petr sni 3 jablka. Kolik jablek Petrovi zbylo?’

& Al (mGze odpovédét rovnovu, ale s rizikem chyby): "12"
(Spravné je (5 + 2*5) - 3 =12, ale mohla by udélat chybu).
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Jak to vypada v praxi a klicovy rozdil
s CoT

7 S CoT (explicitni pokyn nebo few-shot priklady s postupem):

UzZivatel: "Petr ma 5 jablek, Eva mu dd 2x vice jablek, nez ma Petr. Poté Petr sni 3
jablka. Kolik jablek Petrovi zbylo? Vysvétli svuj postup krok za krokem.’

7 Al

‘Nejprve zjistime, kolik jablek dala Eva Petrovi: Eva dala 2 * 5 =10 jablek.”

' "Poté seCteme puvodni pocet Petrovych jablek s jablky od Evy: Petr mél celkem

5+ 10 =15 jablek.’
‘Nakonec odecteme jablka, kterd Petr snedl: 15 - 3 =12 jablek.”
‘Petrovi tedy zbylo 12 jablek.’



RAG: Jak to funguje a proc je to
revolucni

/' LLM vé&di hodng, ale ne véechno (a ne vzdy aktuding)

7 Znalostni "Cut-off Date™

’ LLM jsou trénovdany na obrovském mnozstvi dat, ale tato data maji Casové omezeni
(posledni datum aktualizace).

7 Nevedi o uddlostech, objevech nebo zméndch, které nastaly po tomto datu.
’ Halucinace a faktické chyby:

’ Mohou si "'vymyslet” fakta nebo prezentovat zastaralé informace jako aktudini,
protoze nemaji mechanismus pro ovéreni proti redinému svétu v rediném case.

’ Nedostatek pristupu ke specifickym/privatnim dattm:

/- Standardni LLM nemaiji pristup k vasim konkrétnim ucebnicim, skolnim )
dokumentum, internim metodikdm nebo nejnovejsim odbornym clankum, které

nejsou soucasti jejich trénovacich dat.
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RAG: Chytré spojeni LLM
s externimi znalostmi

Retrieval Augmented Generation (Generovani rozsifené o
vyhleddvdn% je architektura, kterd kombinuje silu velkych
jazykovych modell (LLM) s externi databdzi znalosti.

' Pfedstavte si to jako kdyby LLM dostalo moznost "nahlédnout do

knihovny" nebo do specifickych dokumentd PREDTIM, nez zacne
generovat odpoved.

’ Klicovy princip:
/ Misto aby se LLM spoléhal |

en na své interni (a potencialné
zastaralé) znalosti, RAG mu poskytne relevantni kontext z externino
zdroje primo v okamziku dotazu.



o
)

Vyuziti RAG ve vzdélavacim kontextu

1. Dotaz uzivatele:

Uzivatel (napf. pedagog, zak) polozi otdzku nebo zadd dkol.

Priklad: "Jaké jsou nejnovéjsi doporuceni MSMT pro vyuZivani Al ve vyuce?”
2. Vyhledavani (Retrieval):

Systém RAG nejprve prohledd pripojenou externi znalostni bdzi (napf. databdzi
dokument’ MSMT, aktudlni odborné &lanky, vase nahrané PDF soubory).

Cilem je naijit nejrelevantnéjsi ¢asti textu (tzv. "chunks’ nebo "context") souvisejici
s dotazem.
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Vyuziti RAG ve vzdélavacim kontextu

3. Roz&ifeni (Augmentation):

Nalezeny relevantni kontext je automaticky pfidan k pdvodnimu dotazu
uzivatele.

Vznikne tak rozsifeny” prompt pro LLM.

o

Priklad rozsireného promptu: ‘Na zakladé ndsledujicich informaci z dokumentu
MSMT [zde je vloZen relevantni text z dokumentu].. odpovéz na otdzku: Jaké jsou
nejnovejsi doporuceni MSMT pro vyuzivani Al ve vyuce?’

4. Generovani (Generation):
Tento rozSifeny prompt je odeslan do LLM.

LLM nyni generuje odpovéed, pricemz primarné vychdzi z poskytnutého
relevantnino kontextu, nikoliv jen ze svych obecnych trénovacich dat.
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Checklist pro skvély prompt

@ Jasny cil: Co presné chcete, aby Al udélala?

’ © Role (Persona): Kym ma Al byt? (ucitel, expert, pétileté dité...)

/ 88 Cilova skupina: Pro koho je vystup uréen? (vék, Groven znalosti)

= Format vystupu: Odrazky, tabulka, bdsen, pocet vét/slov?
Priklady (Few-shot): Ukazte Al, co chcete!

» © Omezeni/Negace: Co Al NEMA délat? (nepouzivej odborné
terminy, vyhni se...)

7 @ ToON: Formalni, neformalni, hravy, odborny?



CRAAP framework

Al neni neomylnad: Proc je kritické mysleni klicové?
Z Jcljzykové modely (jako ty v Google Al Studiu) jsou Gzasné ndstroje,
ale...
« Mohou generovat faktické chyby ("halucinace”).
- Mohou obsahovat zastaralé informace.
 Mohou odrézet predpojatosti (bias) z trénovacich dat.
« Mohou znit velmi presveédcive, i kdyz se myli.
& Pro pedagogy a zaky/studenty je zasadni:
* Nespolehnout se slepé na prvni odpoved.
» Aktivné ovérovat a kriticky posuzovat informace.



CRAAP Framework: 5 kliovych otazek

2 Co je CRAAP? Mnemotechnickd pomucka pro kritéria hodnoceni
informact:

« C — Currency (Aktudlnost)

R — Relevance (Vztah k tématu)

. A — Authority (DGvéryhodnost zdroje/autora)

. A — Accuracy (Presnost)

« P — Purpose (Ucel)

“ ProcC je uziteCny pro Al vystupy? Pomahd ndm systematicky

identifikovat potencidlni problémy a slabiny v generovaném
obsahu.
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